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L'Offre d'Openvalue: @

Apporter au client tous les apports de I'l[A pour une entreprise

Machine Learning Deep Learning NLP
Computer Vision MLOps & DataOps
Agilité Intégration continue
Move To Cloud Industrialisation

Trajectoire et gouvernance des Données
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CAS D'USAGE
SECTORIELS



A O

Conception et
création d'une
solution end-to-
end de |utte contre
la fraude sur les
moyens de
paiements
scripturaux hors
CB (virements,
cheques, retraits
d'especes)
Capitalisation sur
l'acquis afin de
deéfinirun
catalogue de
données

Mise a disposition
d'une application
qui permet de
détecter ou
d'exploiter
n'importe quel
élément d'une
image (bouteille,
personne..), mais
aussi de détecter
des ambiances
dans I'image
(extérieur, féte..))
ou encore les
textes

Segmentation des
transports de
mateériaux pour
identifier les
différents clusters et
optimiser par la suite
I'utilisation des
camions pour la
livraison des
mateériaux

Reconnaissance de
caracteres
manuscrits (OCR) de
bulletins de
conduite (métro) et
intégration des
informations
automatiqguement
dans le Sl

Détection et
gualification de la
maturité de
bourgeons de roses
a partir d'un Ortho
Photo Mosaique
(OPM)

Reconstitution d'une
chaine
d'informations sur la
qualité de produits a
partir de données
temporelles

Création d'une
application de
priorisation des
alarmes d'incidents
sur une ligne du
metro

Détection et
gualification de
corrosion a partir de
photos

Segmentation des
utilisateurs d'une
plateforme de
replay (catalogue de
vidéos) en fonction
de leur habitude de
consommation, du
contenu et de leur
réponse a des fins
de sollicitations
commerciales

Optimisation de la
performance
commerciale
(segmentation et
scoring clients et
distributeurs, aide a
la décision pour les
commerciaux)

Création d'une
plateforme RH
conforme ala RGPD

Segmentation de
clients de réseaux
bancaires pour
répondre a
l'apparition de
nouveaux canaux
digitaux

Classification de
points de ventes
en intégrant les
données des
réseaux sociaux

Détection des
dégradations (avec
géolocalisation et
catégorisation) sur
les routes (vidéos
prises par des
smartphones)

Création d'un outil
de scoring pour
(in)valider l'octroi
de nano-crédits

Création d'une
plateforme clients
BtoC conforme a la
RGCPD

Création d'une
plateforme RH
conforme a RGPD

Optimisation de la
consommation
d'énergie sur une
ligne du métro
(étude des parcours
des trains et
données de
consommations
énergétiques des
composants
électriques)

Création d’'un outil
de recherche de
réglementation a
partir de
commentaires
experts

Création de
moteurs de
recommandation
de vidéos (multi-
supports)

Relevé de tableaux
électriques a partir
de photos (OCR)

Création d'une
plateforme data de
gestion de conte-
nus publicitaires

Analyse d’'un SAV
avec la mise en place
d'un clustering des
symptomes et
diagnostics des
pannes, de
prédictions sur les
besoins en pieces de
rechange et les codes
travaux techniques a
réaliser




CLIENT SECTEUR VINS ET SPIRITUEUX @ddtdbriCkS
PREDICTION DES VENTES —DISTILLERIE (IRLANDE)

@ Objectifs @ Livrables

* Code source

* Prédire les ventes pour la distillerie sur le marché irlandais

* Analyser des données temporelles (timeseries) * Documentation de la solution

* Utiliser des données d’économétrie et d’indicateurs économiques publics * Modele en production

LY

! Réalisation: Eﬂ Prérequis
* 1 Data Scientist : création de deux modeles : . ,
* Acces aux données
* AutoML Azure pour les ventes intra produits
* LSTM Keras pour les séries temporelles et indicateurs économiques
7 . . ?lﬁ
@ Déploiement : en production -85  Stack technique

* Environnement : Azure Cloud (Paa$)
* Plateformes : Databricks & AKS (Kubernetes)
* Technos : Spark, AutoML, Azure LogicApp

@ Planning : 6 mois, 2019 - 2020 * Langages : Python (Keras) & PySpark

* Modeles : LSTM (Keras), AutoML Azure, Voting
model (for final result) @

* Projet en production qui tourne une fois par mois




CLIENT SECTEUR MEDIA < databricks
MOTEURS DE RECOMMANDATION — PLATEFORME DE REPLAY

@ Objectifs & Livrables

* Création de 5 moteurs de recommandation de vidéo sur une plateforme de replay en fonction de la

* Code source

: D S : .
connaissance de I'utilisateur, I'environnement (web, app, TV), besoins de temps réel... « Documentation de |a solution

* Mise en place d’APls pour exposer les modeles avec une inférence en temps réel pour certains « APIs exposant les recommandations pour un

* Prise en compte des regles métier pour intégrer les directives éditoriales et regles liées a la RGPD

LY

:@’_ o
’ Réalisation Eﬂ Prérequis

utilisateur dans un contexte donné

* 2 Data Engineers : collecte de données, chaine CI/CD, déploiement, APIs en Spark Scala, Azure

. . * Compréhension métier des données
Functions, Cassandra, Airflow, Snowflake

o ) o _ o . * Intégration des regles liées aux métiers
* 2 Data Scientists : nettoyage des données, création des variables explicatives, entrainement

des modeles, inférence avec PySpark, PyTorch, fastText

9k Stack technique

@ Déploiement : en production

* Environnement : Azure Cloud (Paa$)
* Plateforme : Databricks & AKS (kubernetes)
* Technos : Spark, FastAPI, Kubernetes, Airflow,

* Sur la majorité des environnements de visionnage de la plateforme : web, applications mobiles
iOS & Android, IPTV (tous les opérateurs sauf Orange)

* Disponibilité des recommandations sur la homepage et dans le player vidéo
Azure EventHub, Azure Functions, Snowflake

* Langages : Python (PyTorch) & Scala (Spark)
@ Planning : 2019, 2020, 2021 * Modeles : RBM (réseau de neurones), ALS

* < 100ms de latence pour des charges jusqu'a 1000 appels/sec

(filtrage collaboratif), fastText (NLP), clustering



CLIENT SECTEUR CONSTRUCTION

DATALAKE GLOBAL — MULTI-USAGES
@Objectifs

* Création d’un Datalake dans le Cloud (France et International) pour couvrir des besoins de

business intelligence, API et Data Science / Machine Learning
* Traitement en temps réel des rapports d’incidents et presque accidents sur les chantiers

* Mise en place de la chaine CI/CD

L

’ Réalisation

* 3 Data Engineers : mise en place de la chaine CI/CD et développement de nombreux
sujets / données (ressources humaines, équipements /engins, usines, référentiels...)
* 1 Data Solution Architect : création de I'environnement global et choix des technologies

* 2 Data Scientists : création de I'environnement global et choix des technologies

@ Déploiement : en production

* Chalne complete d’intégration des développements mise en place permettant des

déploiements en production simples et testés

@ Planning : 2019, 2020, 2021

< databricks

@ Livrables

* Plateforme en production avec monitoring
* Documentation de la solution (DAT, DEX)
* Ingestion de plus de 30 flux de données

depuis plus de 400 serveurs différents

4

Eﬂ Prérequis

* Acces aux données brutes
* Compréhensionn des métiers

f1r0

19k Stack technique

* Environnement : Azure

* Plateforme : Databricks

* Technos : Spark

* Outils : Azure DevOps, Azure Data Factory, Azure
EventHubs, CosmosDB, SQL Database

* Langage : Scala



CLIENT SECTEUR CONSTRUCTION \%databricks
COMPUTER VISION — DETECTION DE DEGATS

@ Objectifs & Livrables

* Développer une application de détection de dégats sur les routes a partir de flux vidéo ou images

* Code source de la solution

* Application a divers devices d'acquisition (GoPro, Garmin, Smartphones etc...) . Documentation de la solution

* Masquer automatiguement toutes données personnelles (véhicule, piéton...) en lien avec la RGPD . A .
» * Anonymisation & prédiction des dégats sur
\

:’_ des flux vidéo ou des images
AP Réalisation o

* 2 Data Scientists : mise en place de la plateforme de labélisation, utilisation d'un modeéle open Eﬂ Prerequis
source pré-entrainé pour I'anonymisation, fine tuning d'un 2éme modele pré-entrainé pour la

détection des dégats et entrainement sur des machines GPU en utilisant |a librairie Detectron2 * Mise a disposition d'un jeu de données

e Labélisation des données
et le framework PyTorch

e e N , o R . * Interlocuteurs métiers disponibles
* 2 Experts métiers : labélisation d'images nécessaire a I'entrainement des modeles

* Ressources machines adéquates

@ Déploiement : en production .
bpe  Stack technique

* Déclenchement automatique du job d'anonymisation et de détection des dégats des la mise a

disposition d'images ou de fichiers vidéo * Environnement : Azure
* Chaine compléte d’intégration avec association des dégats détectés aux points GPS pour un * Plateforme : Databricks GPU
affichage sur un logiciel de cartographie * Technos : PyTorch

* Outils : Azure Blob Storage, Azure Data Factory
@ Planning . 5 mOiS, 2020 ° Langage . Python




CLIENT SECTEUR CONSTRUCTION

EXEMPLE D’ARCHITECTURE DATABRICKS — DATALAKE & HISTORY
MANAGEMENT

AAzu re

Données

h Azure Data Factory

@

BRONZE

= —

Integration

Azure Databricks

N

Azure Datalake gen2

SILVER

= —

Raw Filtered, Cleaned,

Augmented

Databricks SQL

>
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=

Business-level
Aggregates

< databricks
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Partenariat stratégique : Databricks @

_0©O . :
s%a Clients en commun @ Formation
= Bouygues o
> TF1 Data = +de 15 consultants certifiés
> TF1 Pub = 2 consultants certifies dans le Champions
Program

» Colas Digital Solutions
» Bouygues Immobilier
= TotalEnergies
= |[egrand )
= Clarins ! Recompenses

= Pernod Ricard
= Sodexo = Partenaire de l'année 2019 SEMEA

= Fnac Darty = Openvalue: SI Customer Impact SEMEA 2020
= Covéa

= Axa IM

= Apave

= Croupama

= [VMH

= Formateur agrée (en process)

< databricks



Partenariat stratégique : Databricks @

Les avantages identifiés par I'équipe du projet de |la solution Databricks sont multiples:

e Création d’un cluster de calcul simplifié et rapide : interface de déploiement simple, création d’un cluster auto-scalable rapide, extinction automatique
en cas d’inactivité

e Support de plusieurs langages et mise a jour : les notebooks Databricks permettent I'utilisation de plusieurs langages (Scala, Python, R...) et I'import

simplifié de librairies tierces. De plus, Databricks étant le principal contributeur a Spark, les dernieres nouveautés sont disponibles a chagque mise a jour

* Partage des ressources : un méme cluster peut étre utilisé pour exécuter plusieurs jobs simultanément, la gestion des ressources étant effectuée
automatiquement

e Travail collaboratif : plusieurs collaborateurs peuvent développer simultanément sur le méme notebook, simplifiant grandement le process de discovery
e Dashboard : intégration native d’une solution de dashboarding simple et partageable (one cell <& one graph)

* Intégration et automatisation : intégration avec Git pour les différentes versions du code, scheduling des différents jobs de maniere trés simple et rapide
(interface graphique avec possibilité d’enchainement de jobs, alertes mails ...)

* Plateforme simple, ouverte et collaborative

< databricks
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Selon un sondage Gartner de 2017

0% vs /0%

seulement des projets Big Data sont des projets Openvalue pour le compte de
déployés dans les entreprises

comment?



De |la stratégie au projet |A

ENVALUE

ory
Data Driven Strategy

|

Co-définition de la stratégie
d'acculturation data et utilisation des
3 outils ENVALUE

/*\

@ OPENVALUE

Data Lab

Créer les conditions de

I'innovation en:

+ Vous accompagnant
sur le plan
« organisationnel »

* Facilitant les temps de
travail collaboratifs

+ Créant un espace
physique dédié a
l'accélération des
projets

NYALUE

)PENYALUE

As a service Data Governance

Des services sur
étagere

e Infrastructure :

 Data
engineering
+ Data science
Des services
progressivement

internalisables dans |

votre organisation

i * Un service complet

de data
Governance

e Mise en place des

outils adaptés

. Accompagnement

au changement

 Comprendre les utilisateurs finaux,

@ ENVALUE leurs points de douleur et leurs
: attentes
Use Case prOJeCt Ux * Décliner ces dimensions en

fonctionnalités
» Concevoir en conséquence les
parcours utilisateurs

« Comprendre les attentes des
Data utilisateurs
@ ENVALYE « Trouver les leviers de valorisation de
Studio la donnée
* Préparer la restitution

Infra. © Co-construction du socle technique
* Partage sur les usages

SPRINT

Priorisation des taches
Stand-up meetings
Delivery régulier

Mise en production
Copro / copil

Développement

Services
Manages

¢ Maintenance de l'infrastructure
* Maintenance applicative

e Curative

* Proactive

e Evolutive
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